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i Conceitos Basicos

= Estrutura geral das RNA

= Unidades de processamento n; (nds)
=« Estado de Ativacao a;
= Fungao de ativagao F;
= Fungdo de Saida f;

= Conexdes w;;

= Topologia

i Unidades de Processamento

= Funcao
= Receber entradas de conjunto de unidades

A, computar funcao sobre entradas e
enviar resultados para conjunto B

= Entrada Total:  x, _w,
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i Unidades de Processamento

= Estado de Ativacao
= Representam o estado dos neur6nios da
rede

« Podem assumeir valores:
= Binarios (0 e 1)
= Bipolares (-1 e 1)
= Reais

= Definido através de funcdes de ativagao




i Funcao de Ativacao

= Processa conjunto de entradas
recebidas e o transforma em estado de
ativacao

= Funcdo de ativacao tipicas envolvem
= AdicOes
= Comparacgoes
= Transformagoes Matematicas

i Fungoes de Ativacao

= Funcdes de ativacao mais comuns
= Linear
= Threshold ou limiar
= Sigmoide logistica
= Tangente hiperbdlica
« Gaussiana...

i Funcao de Ativacao Linear

Funcéo Linear:

linear(t) =t
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i Funcao de Ativacao Limiar

Funcéo Limiar:
F(t)= 0,set<®6

1,5et>0 15 '

liniar(t)

-0.5 |
-2 0 2




Funcao de Ativacao Sigmoide

i Logistica

Funcgéo Sigmdide Logistica:

logsig(t) = (1+exp(-At))"!
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Funcao de Ativacao Tangente
Hiperbodlica

Funcao Tangente Hiperbdlica: s :
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i Funcao de Ativacao Gaussiana
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Funcdo Gaussiana:  Gaussiana(t) = exp(— 2t J
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i Funcoes de Saida

= Funcdo de Saida
= Transforma o estado de ativacao de uma
unidade em seu sinal de saida
= YO = f(F(Y)
= Geralmente esta fungdo de saida £ é a
funcao identidade




i Valores de Entrada e Saida

= Sinais de entrada e saida de uma RNA
geralmente s3o numeros reais
= Estes niUmeros devem estar dentro de um
intervalo
= Tipicamente entre [-1,1] ou [0,1]
= Codificagdo é realizada pelo projetista da rede
= Técnica de Codificagao mais simples € a
binaria
= NUmero restrito de aplicacoes

i Conexoes

= Definem como neurdnios estao interligados

= NOs sao conectados entre si através de
conexoes especificas

= Codificam conhecimento da rede

= Uma conexao geralmente tem um valor de
ponderamento ou peso associada a ela

i Conexoes

= Tipo de Conexoes
= Excitatorias: wi(t) > 0
= Inibitdrias: wy(t) < 0
= Inexistentes: w;(t) = 0
= NUmero de Conexoes de um nd
= FAN-IN: numero de conexdes de entrada
= FAN-OUT: nimero de conexdes de saida

i Topologia

= NUmero de Camadas
= Uma camada — Ex. Perceptron, Adaline

= Multicamadas — Ex. MLP
« Completamente conectadas
= Parcialmente conectadas




& Topologia

= Redes Totalmente conectadas:

& Topologia

= Redes parcialmente conectadas

= Arranjo das Conexodes
= Redes feedforward
= N3o existe loops de conexdes
= Redes recorrentes
= Conexdes apresentam loops
= Mais utilizadas em sistemas dinamicos

= Lattices
« Matriz n-dimensional de neuronios

& Redes feedforward

= Os sinais seguem em uma Unica direcao

—1 RNA —

£\

= TIpOS mais comuns




i Redes Recorrentes

= Possuem conexdes ligando a saida da rede a
sua entrada

— RNA >

= Podem lembrar entradas passadas e,
conseqglientemente, processar seqiiéncias de
informacdes no tempo ou espaco.

i Deres Lattices




